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 Community welfare is a multi-indicator concept that can be used as a 

determinant in showing a measure of the success of the development 

of a region. The welfare of the people in each region will be affected 

by the amount of income from various sectors that affect the state of 

economic growth. This study uses the best model selected by 

analyzing the relationship between economic growth, gross regional 

domestic product and the human development index on supporting 

variables using the Kullback’s Information Criterion Corrected 

method. The data were analyzed using a multivariate regression 

model. It was found that life expectancy, expenditure each capita and 

local revenue were three variables that had a positive effect on the 

welfare of the people in West Sumatera. While the open 

unemployment rate and the percentage of poverty have a negative 

impact. The relationship between the predictor variable and the 

response variable can be explained by a model of  98,48%. 

ABSTRAK  

Keseja lhtera la ln ma lsya lra lka lt merupa lka ln sua ltu konsep multi-indika ltor 

ya lng bisa l diguna lka ln seba lga li penentua ln da lla lm menunjukka ln ukura ln 

keberha lsila ln pemba lnguna ln sua ltu da lera lh. Keseja lhtera la ln ma lsya lra lka lt 

di setia lp daleralh a lka ln dipenga lruhi oleh besa lrnya l penda lpa lta ln da lri 

berbalga li sektor ya lng mempenga lruhi kea lda la ln pertumbuha ln ekonomi. 

Penelitia ln ini mengguna lka ln model terba lik ya lng dipilih denga ln 

menga lna llisis hubunga ln a lnta lra l pertumbuha ln ekonomi, produk 

domestik regiona ll bruto da ln indeks pemba lnguna ln ma lnusia l terha lda lp 

va lria lbel penunja lng denga ln mengguna lka ln metode Kullbalck’s 

Informa ltion Criterion Corrected. Da lta l di a lna llisis denga ln model 

regresi multiva lria lt, diperoleh ba lhwa l a lngka l ha lra lpa ln hidup, 

pengelua lra ln per ka lpita l daln penda lpa lta ln a lsli da lera lh merupa lka ln tiga l 

va lria lbel ya lng berpenga lruh positif da lla lm keseja lhtera la ln ma lsya lra lka lt di 

Suma ltera l Ba lra lt. Seda lngka ln tingka lt penga lnggura ln terbuka l da ln 

persenta lse kemiskina ln memiliki da lmpa lk ya lng nega ltif. Alda lpun 

hubunga ln a lnta lra l va lria lbel prediktor daln va lria lbel respon da lpa lt 

dijelalska ln oleh model sebesa lr 98,48%. 
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1. PENDAHULUAN 

Kesejalhteralaln alda llalh sualtu taltal kehidupaln daln penghidupaln sosiall, ma lteriall daln spirituall ya lng 

menca lkup ra lsal keselalma lta ln, kesusilalaln daln keda lma lia ln lalhir daln baltin ya lng memungkinka ln setialp 

wa lrga l negalra l dallalm berupa lya l untuk memenuhi kebutuhaln jalsma lni, rohalni daln sosiall yalng sebalik-

ba liknya l balgi diri, kelualrga l da ln ma lsya lra lka lt [1]. Kesejalhteralaln merupa lka ln titik ukur balgi 

ma lsya lralka lt ya lng bera lrti tela lh beraldal da llalm kondisi ya lng sejalhteral. Sejalhteral sendiri ya litu kondisi 

dima lna l ma lsya lra lka ltnya l da llalm kea lda laln sehalt, dalla lm kea lda laln ma lkmur sertal dalma li, ya lng 

memerluka ln sua ltu usalhal sesuali dengaln kema lmpua ln ya lng dimilikinya l untuk menca lpali kondisi 

sejalhteral tersebut [2].  

Suma lteral Ba lra lt merupalka ln provinsi ya lng memiliki 12 ka lbupa lten sertal 7 kota l. Pertumbuhaln 

ekonomi Suma lteral Ba lralt pa ldal talhun 2021 ya litu sebesalr 3,29% relaltif lebih rendalh bilal 

dibalndingka ln denga ln ra ltal-raltal pertumbuha ln ekonomi di Indonesial ya litu sebesalr 3,69%. Dallalm 

mengukur ca lpalialn pemba lnguna ln ma lnusial di sualtu daleralh, bisal dilihalt dalri Indeks Pemba lnguna ln 

Malnusial (IPM). Alpa lbilal nilali IPM di sualtu da leralh meningka lt, ini mena lndalka ln ba lhwal penca lpalialn 

pemba lnguna ln ma lnusialnya l juga l sema lkin balik. Jikal diba lndingka ln dengaln raltal-ra ltal IPM provinsi di 

Indonesial, nilali IPM Suma lteral Ba lra lt palda l talhun 2016-2021 ma lsih relaltif lebih tinggi, meskipun 

pa ldal talhun 2020 IPM di Suma lteral Ba lra lt sempalt menga lla lmi sedikit penurunaln menjaldi 72,38 dalri 

sebelumnya l 72,39 palda l talhun 2019 [3]. 

Besalrnya l pendalpaltaln dalri berbalga li sektor ya lng mempenga lruhi kondisi pertumbuhaln ekonomi 

a lkaln berdalmpa lk kepa lda l kesejalhterala ln di setialp dalera lh, ma lka l da lri itu perlunyal pengontrol altalu 

pengendallialn secalral kua lntitaltif sertal a lnallisis staltistik ya lng tepa lt [4]. Oleh kalrena l itu, dalpa lt dibualt 

berupal model ma ltema ltika l ya lng da lpa lt digunalka ln untuk memprediksi daln mengontrol valrialbel-

va lrialbel yalng perlu dikenda llikaln sebalga li ga lmba lra ln kesejalhterala ln ma lsya lra lka lt di Suma lteral Balralt. 

Model ma ltema ltika l ya lng cocok ya litu model regresi multiva lrialt.  

Model regresi multivariat merupaka ln model regresi yang menggunaka ln lebih dari satu 

variabel respon atau q  buah va lriabel respon Y1,Y2,…,Yq  yang saling berkorelasi dan satu atau 

beberapa va lriabel prediktor X1,X2,…,Xp . Dalam a lnalisis regresi multivariat dialsumsikan dengan 

adanya hubungan ketergantungan diantara variabel respon [5]. Pada model regresi multivariat 

pemilihan model terbalik a ldalah hal yang penting karenal tidalk semua l va lrialbel prediktor 

berpenga lruh signifika ln terha ldalp model [6]. 

Pemilihaln model terbalik da llalm penelitialn ini menggunalka ln metode Kullbalck’s Informaltion 

Criterion Corrected (KICC). KICC merupa lka ln penyempurna la ln dalri kriterial Alkalike’s Informaltion 

Criterion (AlIC) da ln Alkalike Informaltion Criterion Correction (AlICC), jika l AlIC da ln AlICC 

mengguna lka ln jalra lk Kullbalck-Leibler sebalga li dalsalr untuk pembentuka ln kriterial pengujialn, ma lka l 

KICC mengguna lka ln jumla lhaln jalralk Kullbalck-Leibler ya lng disebut jugal denga ln jalralk simetris 

Kullbalck-Leibler [7]. Kriterial pemilihaln model terbalik mengguna lka ln KICC ya litu jika l nilali dalri 

KICC sema lkin kecil yalng beralrti positif terkecil altalu nega ltif terbesalr ma lka l model yalng diguna lka ln 

sema lkin ba lik [8]. 

Penelitian sebelumnya yang telah melakukan tentang penerapan model regresi multivariat 

yaitu membentuk model regresi multivariat terhadap tingkat kesejahteraan kabupaten/kota di 

Sulawesi Selataln [9]. Kemudian pemilihan model regresi multivariat terbaik dengan kriteria mealn 

square error [10]. Melakukan pemilihan model regresi multivarialt terbaik dengan kriteria KICC 

pada tingkat kesejahteraaln masyarakat di provinsi Sumatera Utara [11]. Selanjutnya menganalisis 

tentang model regresi multivariat dalam penentuan falktor-faktor yang berpengaruh terhadap 

kesejahteraaln di Jawa Tengah [12]. Berdasarkan penjelasan tersebut maka penulis tertarik untuk 

mengetahui penerapan dari model regresi multivariat pada tingkat kesejahteraan masyarakat di 

Sumatera Barat. 

 

 

 

2. METODE  
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Jenis penelitian ini merupakan penelitian terapan. Data yang digunakan merupakan data 

sekunder yang diperoleh dari Badan Pusat Statistik (BPS) Provinsi Sumatera Barat Tahun 2021. 

Varialbel yang digunaka ln berupa valriabel respon yang meliputi Produk Domestik Regional Bruto 

per kapita, Pertumbuhan Ekonomi dan Indeks Pembangunan Manusia serta va lriabel prediktornya 

ya litu angka ha lrapan hidup, tingkat penga lngguran terbuka, pengeluaran per ka lpital, persentalse 

kemiskina ln daln pendalpalta ln a lsli daleralh. Alda lpun lalngka lh-la lngka lh da llalm menga lna llisis daltal ya litu: 

pertalma l, mela lkuka ln alna llisis staltistik deskriptif guna l mendeskripsikaln a ltalu memberikaln ga lmba lra ln 

terhalda lp daltal pengalma ltaln. kedual, mela lkuka ln pengujialn kebebalsa ln alntalr valrialbel respon. Untuk 

menguji kebebalsaln alntalr valrialbel respon dalpalt dilalkuka ln mengguna lka ln uji Balrtlett Sphericity [13]. 

Hipotesis: 

H0 : Alntalr va lrialbel respon bersifalt independen 

H1 : Alntalr va lrialbel respon bersifalt dependen 

Staltistik uji: 

 
χ

hitung
2 =- {n - 1 - 

2q+5

6
} ln|R| (1) 

dima lna l : 

n = jumlah pengalma ltaln 

q = jumlah va lrialbel respon 

R = ma ltriks korelalsi alntalr va lrialbel respon 

denga ln kriterial uji yalitu tola lk H0 a lpa lbilal χ
hitung
2  > χ

talbel
2  denga ln χ

ta lbel
2  = χ2

α,
1

2
q(q-1)

. 

Selalnjutnya l pengujialn berdistribusi norma ll multiva lrialt pa ldal va lria lbel respon. Pengujialn 

a lsumsi ini dilalkuka ln denga ln menentuka ln jalralk kua ldralt palda l setialp penga lma lta ln. Hipotesis: 

H0 : Da ltal berdistribusi norma ll 

H1 : Da ltal tidalk berdistribusi norma ll 

Staltistik uji: 

 di
2 = (y

i
 - y̅)

T
S-1(y

i
 - y̅) (2) 

dima lna l : 

𝒚𝒊     = vektor pengalma ltaln ke-𝑖 
𝒚̅      = vektor ralta l-ra lta l pengalma lta ln 

𝑺−𝟏  = invers ma ltriks va lrialn-kova lrialn 

denga ln kriterial uji ya litu jika l di
2 ≤ χ

ta lbel
2  terhalda lp lebih dalri 

1

2
𝑛  penga lma lta ln ma lka l keputusalnnya l 

ya litu 𝐻0 diterima l. 

Berikutnya melalkukan estima lsi parameter dari persalma laln regresi multivariat. Untuk menduga 

nilali dalri palralmeter regresi multiva lrialt dirumuska ln seba lga li berikut: 

 

β̂ = (XTX)
-1

 XTY (3) 

La lngka lh sela lnjutnya l mela lkuka ln pemilihaln model terbalik denga ln mengguna lka ln metode 

Kullback’s Information Criterion Corrected (KICC). Kriterial dari pemilihan model terbaik 

menggunaka ln KICC yaitu dipilih dalri nilali KICC terkecil. Besalrnya l nilali KICC ditentukaln da lri 

persalma la ln berikut [14]: 

 
KICC = n(ln|Ʃ̂| + q)+

d(3n - p - q - 1)

n - p - q - 1
 

(4) 

dima lna l: 

d = qp + 0,5q (q + 1)  

q = jumlah variabel respon 

p = jumlah variabel prediktor 

n = jumlah pengamataln 
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Ʃ̂ = penaksir matriks varian-kovarian error 

Selalnjutnya l mela lkuka ln pengujialn signifika lnsi palralmeter model regresi multiva lrialt secalral 

serentalk  da ln pa lrsiall. Pengujialn  secalral serentalk dilalkuka ln untuk mengeta lhui signifika lnsi 

pa lralmeter dallalm model seca lral keseluruhaln mengguna lka ln uji Wilk’s Lalmbdal. Hipotesis: 

H0 :  β̂pq
= 0 (model tidalk signifika ln) 

H1 : palling sedikit alda l saltu β̂
pq

≠0 (model signifika ln) 

Staltistik uji: 

 
Λ = 

|E|

|E+H|
=
YTY - β̂

T
XTY

YTY - ny̅y̅T
 (5) 

denga ln kriterial uji yalitu jika l diperoleh Λhitung ≤ Λtalbel ma lka l H0 ditolalk. Pengujialn secalral pa lrsiall 

dilalkuka ln untuk mengeta lhui penga lruh signifikaln setia lp va lrialbel prediktor terhalda lp valrialbel respon 

secalral palrsiall. Hipotesis: 

H0 : β̂
jk
 = 0  (palralmeter regresi prediktor ke- j  terhaldalp respon ke- k  tidalk berpenga lruh seca lra l 

signifika ln) 

H1 : β̂
jk
 ≠ 0 (palralmeter regresi prediktor ke-j terhaldalp respon ke-k berpengalruh secalral signifika ln 

Staltistik uji: 

 
Λ = 

|E|

|E+H|
=
YTY-β̂

T
XTY

YTY-β̂
𝒋

𝑻
𝑿𝒋

𝑻𝒀
 (6) 

Kriterial uji yalng diguna lka ln ya litu jika l diperoleh Λhitung ≤ Λta lbel ma lka l H0 ditolalk. 

La lngka lh selalnjutnyal mela lkuka ln uji alsumsi residuall. Uji alsumsi residuall ya lng pertalma l ya litu 

uji alsumsi residuall identik. Untuk menguji alsumsi residuall identik da lpalt mengguna lka ln uji Box’s M 

[15] denga ln hipotesis: 

H0 : Ʃ1=Ʃ2=…=Ʃk=Ʃ  

H1 : minimal terdapat satu Ʃi ≠ Ʃj untuk i ≠ j 
Sa ltistik uji: 

 u = -2(1 - c1) ln M (7) 

denga ln : 

ln M = 
1

2
∑ vi ln|Si| - 

1

2
(∑ vi

k

i=1
) ln|Spool|

k

i=1
 

 

Spool = 
∑ viSi

k
i=1

∑ vi
k
i=1

 

c1= [∑
1

vi

-
1

∑ vi
k
i=1

k

i=1

] [
2p2+3p-1

6(p+1)(k-1)
] 

dimana : 

vi  = ni - 1 

k   = jumlah kelompok 

p   = jumlah va lrialbel residuall 

Si  = ma ltriks va lrialn-kova lrialn kelompok ke-i 

ni  = jumla lh observa lsi kelompok ke-i 

Kriterial uji: 

Jikal u ≤ χ
talbel
2  ma lka l ga lga ll tolalk H0 ya lng beralrti balhwa l residuall identik. 
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Uji alsumsi residuall yalng kedual ya litu uji alsumsi residuall independen. Pengujialn a lsumsi 

residuall independen menggunalka ln uji Balrtlett Sphericity. Hipotesis: 

H0 : Residuall bersifalt independen 

H1 : Residuall bersifalt dependen 

Staltistik uji: 

 
χ

hitung
2 = - (n - 1 - 

2q + 5

6
) ln|R| 

(8) 

Kriterial uji: 

Jikal χ
hitung 
2  ≤ χ

ta lbel
2  ma lka l terima l H0 ya lng bera lrti balhwal residuall bersifalt independen. 

Uji alsumsi residuall ya lng ketiga l ya litu uji alsumsi residuall berdistribusi norma ll multivalrialt. 

Pengujialn alsumsi ini dilalkuka ln denga ln menghitung ja lralk kua ldra lt palda l setialp residuall pengalma ltaln 

[5]. Hipotesis: 

H0 : Residuall berdistribusi norma ll 

H1 : Residuall tidalk berdistribusi norma ll 

Staltistik uji: 

 
di
2 = (ε̂i - ε̅)

TS-1(ε̂i - ε̅) 
(9) 

Kriterial uji: 

Jika nilai di
2 ≤ χ

talbel
2  terhadap lebih dari 

1

2
 n pengamatan, maka gagal tolak H0 dan dapat dikatakan 

bahwa residual berdistribusi normal multivalriat. 

Langkah selanjutnya menentukan hubungan antar variabel dalla lm model. Untuk mengukur 

hubunga ln alntalr va lrialbel respon daln va lrialbel prediktor ya litu mengguna lka ln Etal Squalre Lalmbdal 

denga ln rumus: 

 η
Λ
2  = 1 - Λ (10) 

dima lna l Λ alda llalh nilali Wilk’s Lalmbdal [15]. Lalngka lh teralkhir ya litu menginterpreta lsi model regresi 

multiva lria lt. 
 

3. HASIL DAN PAMBAHASAN  

3.1.  Statistik Deskriptif 

Tujualn da lri staltistik deskriptif ya litu untuk mengeta lhui ka lralkteristik dalri setialp va lria lbel. 

Valrialbel respon palda l penelitialn ini yalitu tingka lt Produk Domestik Regionall Bruto (PDRB) per 

ka lpital ( Y1 ), Pertumbuha ln Ekonomi ( Y2 ) daln Indeks Pemba lnguna ln Malnusial ( Y3 ). Staltistik 

deskriptif dalri valrialbel respon ya litu: 

 

Talbel 1. Staltistik Deskriptif Valrialbel Respon 

Valrialbel Minima ll Malksima ll Ra ltal-ra ltal Stalnda lr Devialsi 

Y1 19,21 51,51 32,8505 9,53 

Y2 2,18 3,75 3,3153 0,40 

Y3 61,35 82,90 72,6042 5,46 

Valrialbel prediktor paldal penelitialn ini alda llalh alngka l ha lralpa ln hidup (X1), tingka lt penga lnggura ln 

terbuka l (X2), pengelualra ln per ka lpital (X3), persentalse kemiskina ln (X4) daln pendalpa ltaln alsli daleralh 

(X5). Staltistik deskriptif dalri va lrialbel prediktor ya litu: 

 

Talbel 2. Staltistik Deskriptif Valrialbel Prediktor 

Valrialbel Minima ll Malksima ll Ra ltal-ra ltal 
Stalnda lr 

Devia lsi 

X1 64,73 74,50 70,3384 2,75 

X2 2,25 13,37 5,5568 2,33 

X3 6,32 14,54 10,7126 1,94 
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X4 2,38 14,84 6,5626 2,58 

X5 40,84 889,90 135,6826 185,12 

3.2.  Pembentukan Model Regresi Multivariat 

3.2.1. Pengujian Kebebasan Antar Variabel Respon 

Pa ldal uji kebebalsa ln a lntalr va lrialbel respon digunalka ln uji Balrtlett Sphericity yalng terda lpalt palda l 

persalma la ln (1), sehingga l diperoleh:  

χ
hitung
2   = - (n - 1 - 

2q+5

6
) ln|R| 

= - (19 - 1 - 
(2)(3)+5

6
) ln |

1 0,093 0,711

0,093 1 0,398

0,711 0,398 1
| 

= - (18 - 
11

6
) ln(0,38006) 

= - (16,1667)(-0,9674) 

= 15,6397 

χ
ta lbel
2  = χ

0,05,
1
2

3(3-1)

2  = χ
0,05 ,3
2  = 7,815 

Kalrenal nilali χ
hitung
2  lebih besalr da lri nilali χ

ta lbel
2  (15,6397 > 7,815), ma lka l tolalk H0 ya lng beralrti 

a lntalr va lrialbel respon salling berkorelalsi (dependen). 

 

3.2.2. Distribusi Normal Variabel Respon 

Berdalsalrka ln pengujialn ya lng dilalkuka ln, da lri persalma la ln (2) didalpaltka ln nilali di
2
 seperti paldal 

Talbel 3. 

Talbel 3. Staltistik Uji untuk di
2
 Valrialbel Respon 

i di
2
 i di

2
 

1 9,84266 11 0,26800 

2 2,66705 12 2,75254 

3 0,60504 13 3,98123 

4 0,85359 14 1,17302 

5 0,97753 15 5,79709 

6 10,27182 16 2,03305 

7 1,22707 17 4,16019 

8 0,38393 18 3,05895 

9 1,84410 19 0,71509 

10 1,38806   

Berdalsalrka ln talbel 3 ya lng memiliki nilali di
2 < χ

3;0,5
2  = 2,366 terdalpalt 11 penga lma lta ln a ltalu 

sebesalr 57,89% dalri 19 penga lma lta ln. Oleh ka lrenal itu, ma lka l ga lga ll tolalk H0 daln dalpa lt disimpulka ln 

ba lhwal va lrialbel respon berdistribusi norma ll multiva lrialt. 

 

3.2.3. Estimasi  Parameter Regresi Multivariat 

Da llalm model regresi multiva lrialt, β alda llalh sualtu ma ltriks palralmeter regresi multiva lrialt dengaln 

ukura ln (p + 1) × q denga ln estima lsi β̂ = (XTX)
-1

XTY. Ha lsil estima lsi yalng terbentuk sebalga li berikut: 

β̂ = 

[
 
 
 
 
 
-55,8899 -2,44994 -7,63124

1,02917 0,082122 0,96775

-0,54929 -0,17574 0,036499

1,655876 0,056822 1,219824

0,005956 0,020245 -0,20961

0,011974 0,00165 0,001995]
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Model regresi multiva lrialt ya lng terbentuk untuk setialp va lrialbel respon alda llalh: 

Y1= -55,8899+1,02917X1-0,54929X2+1,655876X3+0,005956X4+0,011974X5 

Y2= -2,44994+0,082122X1-0,17574X2+0,056822X3+0,020245X4+0,00165X5 

Y3= -7,63124+0,96775X1+0,036499X2+1,219824X3-0,20961X4+0,001995X5 

3.2.4. Pemilihan Model Terbaik Menggunakan Metode KICC 

Denga ln mengguna lka ln persa lma la ln (4), berikut nilali KICC ya lng diperoleh dalri 31 pemodelaln 

ya lng terbentuk. 

 

Talbel 4. Nilali KICC Valrialbel Prediktor 

No Prediktor KICC No Prediktor KICC 

1 X1 219,2916 17 X1X2X4 200,0617 

2 X2 242,7680 18 X1X2X5 200,5025 

3 X3 217,6652 19 X1X3X4 188,6731 

4 X4 237,7026 20 X1X3X5 191,9905 

5 X5 250,3319 21 X1X4X5 205,5052 

6 X1X2 210,1089 22 X2X3X4 208,9499 

7 X1X3 193,1495 23 X2X3X5 205,9308 

8 X1X4 211,5472 24 X2X4X5 218,7045 

9 X1X5 215,3719 25 X3X4X5 212,0260 

10 X2X3 215,4707 26 X1X2X3X4 183,3664 

11 X2X4 226,5553 27 X1X2X3X5 180,5278 

12 X2X5 232,8272 28 X1X2X4X5 192,2774 

13 X3X4 212,6302 29 X1X3X4X5 186,9365 

14 X3X5 217,0477 30 X2X3X4X5 201,0839 

15 X4X5 231,7119 31 X1X2X3X4X5 175,5213 

16 X1X2X3 190,0601    

 

 Berdalsalrka ln Talbel 4, model terbalik ya litu palda l model ke-31 ka lrena l memiliki nilali KICC 

terkecil untuk semual va lrialbel prediktor yalng a lda l ya litu alngka l ha lralpa ln hidup, tingka lt penga lnggura ln 

terbuka l, pengelualraln per kalpital, persentalse kemiskina ln sertal pendalpaltaln a lsli daleralh. 

 

3.3  Pengujian Signifikansi Model 

3.3.1. Pengujian Signifikansi Model Secara Serentak 

Pengujian secara serentak dilakukan menggunakan uji Wilk’s Lambda yang terdapat pada 

persamaan (5) dan diperoleh:  

Λhitung=
|E|

|E+H|
  =

|YTY-β̂
T
XTY|

|YTY-ny̅y̅T|
 

=

|[
988,0893 -13,1926 103,9652

-13,1926 1,5457 0,7690

103,9652 0,7690 25,2891
]|

|[
1634,325 6,4537 665,8723

6,4537 2,9297 15,7816

665,8723 15,7816 535,9965
]|

 

= 0,015223 
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Λta lbel = Λ0,05,3,5,13 = 0,152 

Berdalsalrka ln ha lsil yalng diperoleh Λhitung < Λta lbel, ma lka l kesimpula lnnya l a lda llalh tolalk H0 ya lng 

beralrti balhwal pa lling sedikit a ldal saltu palralmeter ya lng berpengalruh signifikaln terhalda lp model. 

 

3.3.2. Pengujian Signifikansi Model Secara Parsial 

Da lri persalma la ln (6) diperoleh nilali Wilk’s lalmbdal hitung ma lsing-ma lsing va lrialbel prediktor 

ya litu sebalga li berikut: 

 
Talbel 5. Nilali Uji Signifika lnsi Model Secalral Pa lrsiall 

Prediktor Wilk’s Lalmbda l 

X1 0,09989 

X2 0,02903 

X3 0,10882 

X4 0,03791 

X5 0,01950 

 

Berdalsalrka ln Talbel 5 diperoleh nilali Λhitung < Λta lbel = 0,505  sehingga l da lpa lt disimpulka ln 

ba lhwal setialp va lrialbel prediktor berpenga lruh signifikaln terhalda lp va lrialbel respon secalra l palrsiall. 

 

3.4  Pengujian Asumsi residual 

3.4.1. Uji Asumsi Residual Identik 

Uji alsumsi residuall identik dila lkuka ln untuk mengeta lhui alpalka lh mta lriks va lrialn-kova lrialn 

residuall homogen. Berdalsalrka ln persalma la ln (7) diperoleh: 

u = -2(1 - c1) ln M  

= 16,56815  

χta lbel
2  = χ0,05,30

2  = 43,773  

 

Ha lsil ya lng diperoleh yalitu u < χ
ta lbel
2  , ma lka l ga lga ll tolalk H0. Oleh ka lrenal itu, ma ltriks valrialn-

kova lrialn residuall alda llal homogen/identik. 

3.4.2. Uji Asumsi Residual Independen 

Pengujian asumsi residuall independen mengguna lka ln uji Bartlett Sphericity yang terdapat 

pada persalma la ln (8), sehingga l diperoleh: 

χhitung 
2  = - (n - 1 - 

2q+5

6
) ln|R| 

= - (19 - 1 - 
2(3)+5

6
) ln |

1 -0,136 0.171

-0.136 1 -0,068

0.171 -0,068 1
| 

= 0,8192 

χta lbel 
2  = X 0,05,3

2  = 7,815 

 

Berdalsalrka ln perhitungaln ya lng tela lh dilkuka ln, diperoleh Xhitung 
2 <Xtalbel 

2  ya lng bera lrti galga ll 

tolalk H0 da ln dalpalt dika ltalka ln ba lhwal residuall daltal salling bebals (independen). 

 

3.4.3. Uji Asumsi Residual Berdistribusi Normal Multivariat 

Da lri persalma la ln (9) diperoleh nilali di
2
 sebalga li berikut: 
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Talbel 6. Staltistik Uji untuk di
2
 Valrialbel Respon 

i di
2
 i di

2
 

1 3,97065 11 7,65831 

2 2,04282 12 5,77299 

3 0,75250 13 2,64020 

4 2,55030 14 2,53677 

5 

6 

7 

8 

9 

10 

1,03948 

3,44071 

0,04048 

1,67389 

1,37676 

0,66149 

15 

16 

17 

18 

19 

4,93809 

7,29201 

1,82269 

1,91373 

1,87613 

  

Berdalsalrka ln Talbel 6 ya lng memiliki nilali 𝑑𝑖
2 < 𝜒3;0,5

2 = 2,366 terdalpalt 10 penga lma lta ln altalu 

sebesalr 52,63% dalri 19 penga lma lta ln. Malka l ga lga ll tolalk H0  sehingga l da lpa lt disimpulka ln ba lhwa l 

residuall berdistribusi norma ll multivalrialt. 

 

3.5  Hubungan Antar Variabel dalam Model 

Untuk mengeta lui besalrnya l hubungaln alntalral va lrialbel respon daln va lrialbel prediktor aldallalh etal 

squalre lalmbdal ya lng diperoleh denga ln persalma la ln berikut: 

η
Λ
2   = 1 - Λhitung 

= 1 - 0,015223 

= 0,984777 

Berdalsalrka ln perhitungaln di altals, nilali η
Λ
2  ya lng diperoleh a ldallalh sebesalr 0,984777 sehingga l 

model da lpalt menjelalska ln informa lsi dalta l sebesalr 98,48% sedalngka ln sisalnya l 1,52% dijelalska ln oleh 

va lrialbel prediktor lalin ya lng tidalk diteliti. 

 

4. KESIMPULAN 

Berdalsalrka ln halsil alna llisis daln pemba lha lsaln ya lng telalh dilalkuka ln, diperoleh ba lhwal model 

regresi multivalrialt terhaldalp tingka lt kesejalhteralaln ma lsya lralka lt di Suma lteral Ba lralt ya litu: 

Y1= -55,8899+1,02917X1-0,54929X2+1,655876X3+0,005956X4+0,011974X5 

Y2= -2,44994+0,082122X1-0,17574X2+0,056822X3+0,020245X4+0,00165X5 

Y3= -7,63124+0,96775X1+0,036499X2+1,219824X3-0,20961X4+0,001995X5 

Berdalsalrka ln model ya lng diperoleh, pemerintalh Suma lteral Ba lralt perlu lebih meningka ltka ln 

a lngka l ha lralpa ln hidup, pengelua lraln per kalpital daln pendalpa ltaln alsli daleralh dallalm meningka ltka ln 

kesejalhterala ln ma lsya lra lka lt jikal dilihalt dalri falktor PDRB per ka lpital, pertumbuha ln ekonomi da ln 

indeks pemba lnguna ln ma lnusial. Sementalral itu, pemerintalh perlu meneka ln tingka lt penga lnggura ln 

terbuka l daln persentalse kemiskina ln. Valrialbel yalng berpengalruh secalral signifika ln terhaldalp tingka lt 

kesejalhterala ln ma lsya lra lka lt di Suma lteral Ba lralt alda llalh Alngka l ha lralpaln hidup ( X1 ), tingka lt 

penga lnggura ln terbuka l ( X2 ), pengelualra ln per ka lpital ( X3 ), persentalse kemiskina ln ( X4 ) daln 

pendalpalta ln alsli daleralh (X5). 
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